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基于堆叠自编码器神经网络的复合电磁检测铁磁性

双层套管腐蚀缺陷分类识别方法

张曦郁１，２，李　勇１ ，闫　贝１，敬好青１

（１．西安交通大学航天航空学院机械结构强度与振动国家重点实验室陕西省无损检测与

结构完整性评价工程技术研究中心，西安，７１００４９；２．西安军代局，西安，７１００４３）

摘要　铁磁性双层套管长期服役于恶劣的工作环境，极易出现腐蚀缺陷，定期为服役中的双层套管进行在线

检测十分必要，而对管壁腐蚀缺陷位置的分类识别是管道定量检测与维修的前提和基础，实时准确的套管腐

蚀缺陷分类识别能力是决定管道在线检测效率的重要因素。针对这一情况，将脉冲远场涡流和脉冲涡流技

术相结合，提出了基于堆叠自编码器神经网络的分类方法。通过仿真和实验选取合适特征量作为输入层，实

现了内管外壁腐蚀、外管内壁腐蚀和外管外壁腐蚀的分类，实验整体预判精度可达９７．５％，结果表明该方法

可对双层套管腐蚀缺陷缺陷实施高效、高精度分类识别。
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　　铁磁性双层套管作为许多大型机械设备的常用

零部件，长期服役于恶劣的工作环境，管壁极易出现

腐蚀性缺陷，导致设备存在安全隐患［１２］，直接影响

其运行可靠性和安全性。为了规避风险，对服役管

道定期进行在线无损评估显得尤为重要。作为在线

检测的重要环节，缺陷位置的分类识别是腐蚀缺陷

定量评估的前提和基础，实时高效的实现缺陷分类

有助于提高管道在线检测的精度和效率。

与脉冲涡流检测相比，传统涡流检测方法受集

肤效应和功耗损失较大等因素影响，不适用于铁磁

性管道的检测［３５］。脉冲涡流检测（ＰｕｌｓｅｄＥｄｄｙ

Ｃｕｒｒｅｎｔ，ＰＥＣ）和脉冲远场涡流检测（ＰｕｌｓｅｄＲｅ

ｍｏｔｅＦｉｅｌｄＥｄｄｙＣｕｒｒｅｎｔ，ＰＲＦＥＣ）作为新兴电磁无

损检测技术，激励信号具有丰富的频谱信息，特别是

ＰＲＦＥＣ在对铁磁性管道检测具有检测精度高、检测

深度大等优势［６８］，杨宾峰等人提出“频谱分离点”的

概念实现平板缺陷分类和定量检测［９］，喻星星等人

基于ＰＲＦＥＣ技术对双层钢管横向裂纹的变化情况

进行了分析［１０］。神经网络作为具有良好非线性映

射能力的系统，常被用于各类信号处理中，曾臻等人

利用ＢＰ神经网络实现了晶圆缺陷分类识别
［１１］，樊

建平基于ＢＰ神经网络利用频谱分析法对平板缺陷

超声信号进行了分类研究［１２］，在管道缺陷分类方

面，刘相彪和易方等人分别利用ＢＰ神经网络和模

糊识别等手段对管道缺陷进行识别，不过准确率相

对较低［１４１５］。本文尝试结合ＰＥＣ和ＰＲＦＥＣ检测

方法，采用单激励双检测的复合电磁检测技术，针对

铁磁性双层套管管壁局部腐蚀缺陷，结合多种测信

号特征分析，通过堆叠自编码器神经网络实现对管

壁３种缺陷的分类识别。

１　堆叠自编码器神经网络

１１　人工神经网络

人工神经网络是模拟人脑加工、存储和处理信

息机制而提出的一种信息处理技术。从本质上讲，

实现的是一种从输入到输出的映射关系，其输出值

由输入样本、神经元间的连接权值以及传递函数所

决定。神经网络基本结构包含输入层、隐含层和输

出层［１１］。通过训练和学习过程来修改隐含层网络

连接权值，神经网络就可以完成所需的“输入输出”

映射。由于其具有良好的非线性映射能力、自学习

功能及高效数据处理能力等，因此常被用于在各类

信号处理。

１２　堆叠自编码器

自编码器指一个试图还原其原始输入的系统，

原理见如图１，它由编码器和解码器２部分组成，本

质上为了实现狓犺珟狓。在信号编码映射过程中，过

程编码犺包含大量原始输入狓的有效信息，也是重

点关注的数据。

图１　自编码器原理图
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堆叠自编码器是指采用前一层自编码器过程编

码犺作为后一层自编码器原始输入，训练一个新的

自编码器，在多次迭代学习的过程中，通过改变编码

器犳的约束，实现对原始输入狓的数据逐层深度训

练，原理见图２。

图２　堆叠自编码器原理图
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１３　堆叠自编码器神经网络

本文所采用堆叠自编码器神经网络是以检测信

号部分特征值样本作为输入层，以训练好的自编码

器堆叠在一起形成隐含层，以Ｓｏｆｔｍａｘ分类器作为

输出层，其结构见图３。

图３　堆叠自编码器神经网络结构图
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网络模型训练第一个自编码器时，学习得到原

始输入的一阶特征犺犽
（１），再输入第二个自编码器，

学习得到二阶特征犺犽
（２），如此反复迭代，最终输入

分类器中，训练得到１个能将多阶特征映射到数字

标签的神经网络模型。

２　仿真研究

由于所涉及缺陷为局部腐蚀缺陷，故采用有限

元方法对进行仿真建模，图４为模型示意图，其中，

检测探头为复合探头，包括与被测套管同轴放置的

激励线圈、磁芯和贴近套管内壁且分别与激励线圈

相距一定距离放置的２个磁场传感器组成。

图４　二维轴对称仿真模型

Ｆｉｇ．４　２Ｄａｘｉｓｙｍｍｅｔｒｉｃｓｉｍｕｌａｔｉｏｎｍｏｄｅｌ　

模型参数见表１，激励脉冲信号周期３０ｍｓ，占

空比３３％。分别在内管外壁（Ｃｏｒｒｏｓｉｏｎｏｎｅｘｔｅｒｎａｌ

ｓｕｒｆａｃｅｏｆｉｎｎｅｒｃａｓｉｎｇｐｉｐｅ，ＣＥＩ）、外管内壁（Ｃｏｒ

ｒｏｓｉｏｎｏｎｔｈｅｉｎｔｅｒｎａｌｓｕｒｆａｃｅｏｆｔｈｅｏｕｔｅｒｃａｓｉｎｇ

ｐｉｐｅ，ＣＩＯ）和外管外壁（Ｃｏｒｒｏｓｉｏｎｏｎｅｘｔｅｒｎａｌｓｕｒ

ｆａｃｅｏｆｏｕｔｅｒｃａｓｉｎｇｐｉｐｅ，ＣＥＯ）３处设置管壁全周

局部腐蚀缺陷。设置２个传感器分别采集ＰＲＦＥＣ

和ＰＥＣ检测信号，其中传感器１为ＰＲＦＥＣ检测点，

距离激励线圈约２倍外管内径处，位置坐标犣狊１＝９０

ｍｍ、狉狊１＝１５ｍｍ，传感器２为ＰＥＣ检测点，位置坐

标犣狊２＝１２ｍｍ、狉狊２＝１５ｍｍ。

表１　仿真模型参数

犜犪犫．１　犇犻犿犲狀狊犻狅狀狅犳狊犻犿狌犾犪狋犻狅狀犿狅犱犲犾

内管 外管 激励线圈 磁芯

内径／ｍｍ ３４ ４２ １６ ８

外径／ｍｍ ４０ ４８ ２２ １６

高度／ｍｍ １０００ １０００ １５ １５

电导率／（ＭＳ·ｍ－１）３．５ ３．５ ／ ／

相对磁导率 １５０ １５０ １ １０００

匝数 ／ ／ ８００ ／

２１　样条插值获取样本可行性分析

典型的ＰＲＦＥＣ和ＰＥＣ检测信号见图５。

图５　ＰＲＦＥＣ和ＰＥＣ检测信号

Ｆｉｇ．５　ＰＲＦＥＣａｎｄＰＥＣｒｅｓｐｏｎｓｅ　

神经网络的训练和测试需要大量样本，仅通过

仿真获取训练样本会导致工作量极大，且在实际工

程实践中不切实际。现对已获取到的检测信号采用

三次样条插值，图６是缺陷宽度为１０ｍｍ时内管外

壁（ＣＥＩ）不同深度缺陷对应的ＰＲＦＥＣ和ＰＥＣ检测

信号三次样条插值三维图，从图中可以看出，检测信

号曲线变化光滑平缓。将插值信号与仿真信号作对

比，图８为深×宽：０．８ｍｍ×１０ｍｍ缺陷仿真信号

和插值信号对比图，从图中可以看出通过插值得到

的缺陷响应信号与仿真信号误差极小，ＰＲＦＥＣ相对

误差最大值约为真实信号的０．０５２％左右，ＰＥＣ相

对误差最大值约为真实信号的０．３７％，因此可以通

过三次样条插值的方法获得大量的训练数据样本。

图６　２种检测信号样条插值图

Ｆｉｇ．６　Ｔｈｅｆｉｇｕｒｅｏｆｃｕｂｉｃｓｐｌｉｎｅｉｎｔｅｒｐｏｌａｔｉｏｎｏｆ

ＰＲＦＥＣａｎｄＰＥＣｒｅｓｐｏｎｓｅ　
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图７　仿真信号与插值信号对比图

Ｆｉｇ．７　Ｔｈｅｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｓｉｍｕｌａｔｉｏｎａｎｄｉｎｔｅｒｐｏｌａｔｉｏｎｓｉｇｎａｌ　

２２　信号特征量的选取

神经网络预测的精度很大程度上取决于输入层

的形式，理想的输入形式是数据点少且包含较多的

检测信息［１３１４］。ＰＲＦＥＣ检测信号中包含大量的管

壁信息，首先提取最常用特征量：峰值（ＰｅａｋＶａｌｕｅ，

ＰＶ）、峰值时间（ＰｅａｋＴｉｍｅ，ＰＴ）和信号面积犛１，其

次将ＰＲＦＥＣ信号取对数见图８所示，并提取信号

后半段下降区域线性拟合斜率犓１；针对ＰＥＣ检测

信号，首先提取信号面积犛２，而ＰＥＣ信号后半段包

含大量铁磁性材料信息，将信号取对数提取信号后

半段下降区域拟合斜率犓２。

图８　检测信号取对数

Ｆｉｇ．８　Ｒｅｓｐｏｎｓｅｔｏｏｋｔｈｅｌｏｇａｒｉｔｈｍ　

将以上选取的６个特征量分别与其相对应的缺

陷深度进行拟合，得到关联曲线图９～１０。观察图

形可知，选取的６个特征量都与缺陷深度犇 有着较

好的线性关系，说明这些特征量都能一定程度上反

映缺陷情况，包含大量管壁缺陷信息，可以作为样本

进行神经网络训练。

图９　ＰＲＦＥＣ特征量关联曲线

Ｆｉｇ．９　ＣｏｒｒｅｌａｔｉｏｎｏｆｔｈｉｃｋｎｅｓｓｌｏｓｓｗｉｔｈＰＲＦＥＣｅｉｇｅｎｖａｌｕｅ　

图１０　ＰＥＣ检测信号提取特征量关联曲线

Ｆｉｇ．１０　ＣｏｒｒｅｌａｔｉｏｎｏｆｔｈｉｃｋｎｅｓｓｌｏｓｓｗｉｔｈＰＥＣｅｉｇｅｎｖａｌｕｅ　
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２３　训练神经网络并测试

仿真设置缺陷类型为ＣＥＩ、ＣＩＯ和ＣＥＯ３种，

设置缺陷宽度犠 范围是１０～５０ｍｍ，每隔５ｍｍ取

１种缺陷，设置缺陷深度犇范围是０～２ｍｍ，采用３

次样条插值方法在每种缺陷宽度下获取４０个缺陷

深度检测信号样本，综上获得共计３×９×４０＝１０８０

组检测信号。分别提取每组ＰＲＦＥＣ和ＰＥＣ信号

的特征量并归一化处理，生成训练数据样本矩阵

犃犜狉犪犻狀，取其中９８０组作为训练数据，取剩余１００组

作为测试数据。利用ｍａｔｌａｂ建立神经网络，在不损

失精度的前提下尽可能的提高测试效率，综合比较

后选择两层自编码器进行堆叠作为隐含层，各层神

经元数分别为１０和５。将样本矩阵输入神经网络，

生成测试结果见图１１，表格中的“１、２、３”分别代表

ＣＥＩ、ＣＩＯ和ＣＥＯ缺陷，训练测试计算耗时大约为

１０ｓ。

图１１　仿真测试结果

Ｆｉｇ．１１　Ｔｅｓｔｒｅｓｕｌｔｏｆｓｉｍｕｌａｔｉｏｎ　

图１１表格中的“行”代表神经网络识别各类缺

陷的判定数量，“列”代表测试样本各类缺陷实际数

量，测试结果显示：

１）ＣＥＩ缺陷３３个，其中３１个判定正确，２个错

判为ＣＩＯ缺陷；

２）ＣＩＯ缺陷３４个，全部判定正确；

３）ＣＥＯ缺陷３３个，其中３１个判定正确，２个错

判为ＣＩＯ缺陷。

１００个缺陷有４个发生误判，整体预判精度

９６％。造成误判的原因是由于训练样本是在有限的

仿真信号基础上通过样条插值方法获取，在３种缺

陷的深度都较小时，各检测信号十分相近，在神经网

络进行判定时就有可能造成误判。

３　实验研究

为了进一步验证仿真结果，搭建检测实验平台，

见图１２。该平台由信号发生器产生激励方波信号，

经过功率放大器放大后施加于复合检测探头的激励

线圈，实验采用隧道磁电阻（ＴｕｎｎｅｌＭａｇｎｅｔｏＲｅ

ｓｉｓｔａｎｃｅ，ＴＭＲ）传 感 器 拾 取 检 测 信 号，系 统 中

ＰＲＦＥＣ（传感器１）和ＰＥＣ（传感器２）２个传感器拾

取检测信号后经过信号放大器和滤波器处理，由数

据采集卡采集与转化，并输入至ＰＣ端，通过Ｌａｂ

ｖｉｅｗ程序实现检测信号的提取和显示。

图１２　实验系统示意图

Ｆｉｇ．１２　Ｓｃｈｅｍａｔｉｃｉｌｌｕｓｔｒａｔｉｏｎｏｆｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔａｌｓｙｓｔｅｍ　

实验选用试件为铁磁性无缝钢管，管道长度为

５００ｍｍ，试件内、外径和探头具体参数与仿真模型

相同。加工试件缺陷分别位于管壁 ＣＥＩ、ＣＩＯ 和

ＣＥＯ，其中ＣＥＩ和ＣＥＯ缺陷宽度各有１０ｍｍ、３０

ｍｍ和５０ｍｍ，由于试件实际加工存在困难，ＣＩＯ缺

陷加工宽度分为１０ｍｍ和３０ｍｍ，在每种缺陷宽度

下加工试件缺陷深度０．５ｍｍ、１ｍｍ和１．５ｍｍ，分

别采集每个缺陷的ＰＲＦＥＣ和ＰＥＣ检测信号。

实验数据处理方法与仿真相同，在每种缺陷宽

度下通过３次样条插值各获得检测信号３０组，对每

组信号提取特征量并归一化处理，最终获取样本共

计２４０组。选取２００组进行神经网络训练，取剩余

４０组进行测试，训练测试耗时大约为６ｓ，测试结果

见图１３，测试结果显示：

图１３　实验测试结果

Ｆｉｇ．１３　Ｔｅｓｔｒｅｓｕｌｔｏｆｅｘｐｅｒｉｍｅｎｔ　
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１）ＣＥＩ缺陷１１个，全部判定正确；

２）ＣＩＯ缺陷１１个，全部判定正确；

３）ＣＥＯ缺陷１８个，其中１７个判定正确，１个错

判为ＣＥＩ缺陷。

４０个缺陷整体判定准确率达９７．５％。实验操

作过程存在噪声影响，会使样条插值信号存在一定

误差进而可能导致误判。实验整体预判精度达到

９７．５％，结果表明该方法可以实现铁磁性套管管壁

缺陷的分类识别。

４　结语

本文将ＰＲＦＥＣ和ＰＥＣ２种技术相结合，设计

并制作了复合探头，针对铁磁性双层套管管壁局部

腐蚀缺陷，利用堆叠自编码器神经网络实现了缺陷

的分类识别。在数据处理过程中通过三次样条插值

获取样本，提取峰值等特征量进行迭代训练，通过仿

真和实验测试结果表明，该方法可以实现管壁缺陷

的分类识别，为双层套管腐蚀缺陷定量评估提供有

效支撑。
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